1996-1998 YILLARI ARASINDA GUNEY
CAROLINA’DA OKUL ICI SIDDET
ISTATISKLERI ANALIZI
(Bir Onceki Projeden Devam Edilecektir)
Hazirlayan : Siileyman Ogrekci

No 29054041

1996 ve 1998 yillar1 arasinda Giiney Carolina’da resmi kayitlara gecen okul i¢i siddet
olaylarini ele alan bir ¢calisma, South Carolina Department of Public Safety Office of Justice
Programs kurumu tarafindan hazirlamis ve kamuoyuyla paylagilmistir. Yapilan calismanin

sonug belgesi (final report) http://www.jrsa.org/ibrrc/background-

status/South Carolina/sc_report.pdf adresinden ulagilabilir durumdadir. hazirladigim bu
projede bu ¢alismanin 381 denegi iizerinden veriler toplanmis olup, bazi incelemeler yapilmig
sonug istatistikler paylasilmistir. Bu ¢aligmada toplanan istatistiklerin bir kismi yer
almaktadir. Ornegin tiim denekler yerine 381 denek, tiim degiskenler yerine belli sayida
degisken (Ornegin sugun hangi ayda islendigine dair degisken gibi baz1 degiskenler yoktur)
kullanilmigtir.

Proje hakkinda kisa bir bilgi vermem gerekirse, projede 381 denek 8 degisken tizerinden
degerlendirilmistir. Asagida degiskenlerin detaylarim1 kabaca gorebilecegimiz goriintii

vardir.

iz 1,sav [DataSet1] - SPSS Statistics Data Editor

File Edit ‘“iew Data  Transform  Snalyze  Graphs  Ulties  Add-ons Windoww  Help

cHa E o0 Bk # dh E0F S0 ¥

| MName Type | Width | Decimals| Lahel | YWalues hissing Calumns Align | heasure
1 {fguc String 3 1] Sug {024, Cinay... Mone 4 = Left &5 Morminal
2 Yas Murneric 8 a Yag Mone Mana g = Right & Scale
3 etnik String 1 0 Etnik Kokeni {H, ispanyol... None 5 = Left &> Morminal
4 irk String 1 0 Irki A4, Asyalll.. Mone g = Left &5 Mominal
g cing String 1 1] Cinsiyeti {F, Bayan}... Mone 4 = Left &b Morminal
B silah Mumeric 9 0 Kullandifi Silah {1, Silahsiz}... None 9 = Right & Scale
7 yer Murneric 9 a Yakalandid Yer {2, Bar/Gec... MNone g = Right & Scale
a yil Murneric &3 a Yakalanma ¥ill - Mone Mane g = Right & Scale

Deneklere iliskin bilgilerin de bir 6rnek goriintiisii asagida verilmistir.



1.sav [DataSet1] - SPSS Statistics Data Editor

File  Edit Mew Data Transform  Analyze Graphs  UWities  Add-ons Windoww  Help
CHE E o0 B0 4 A3 B4E 09 ¥
1 suC |13E
[ suc yas | etnik | irk | cing | silah | yer | il
1 |[13E6 17 M W I 95 22 1995
2 134 16 N B F 95 22 19593
3 13C 15 M B F 95 2 1998
4 13C 13 M B F 95 22 1995
i 13C 34 N W Il 95 22 1993
B 120 12 M WY Il 95 22 1955
7 134, 14 M W I 95 22 1995
3 13B 15 1N B Il 95 22 19593
£l |13EI 13 U B Il 95 22 1955
Asagidaki verilen iki tablo ile de ¢caligma ile elde edilen istatistiklerin bir 6zeti bulunmaktadir.
Tablolarda degiskenlerin ve durumlarin sayisi, ortalama degerleri, standart sapmalari, maksimum ve
minimum degerleri, kurtosis ve skewness degerleri gibi basi sayisal bilgiler verilmistir.
Descriptive Statistics
I Fange Minimurmm haxirmum Wean Std. Deviation | Yariance Skewness Kurosis
Statistic Statistic Statistic Statistic Statistic | Std. Error Statistic Statistic Statistic | Std. Error | Statistic | Std. Error ]
Yag 381 T3 & 74 16,08 351 6,544 46,907 5,026 125 30,302 249
Kullandidi Silah 381 0 95 95 95,00 000 ,000 oo | . :
akalandidl Yer 381 g 13 22 21,97 026 504 254 | -16,174 125 | 274797 ,249
‘akalanma il 381 z 1896 1998 | 199711 041 02 42 - 207 125 -1,415 249
Yalid M (listwise) 381
Kullandid Yakalandid Yakalanma
Sue Ta Etnik Kikeni Irki1 Cingiveti Silah rar Tl
M Walicl 38 381 3 3 am am 3m 3m
Missing 1] 0 ] 0 1] 1] 1] 1]
Mean 16,08 95,00 21497 1987 11
Std. Errar of Mean 381 aon 026 041
Median 15,00 95,00 22,00 195700
Maode 15 85 22 1998
Stdl. Deviatian 6,849 Rulali] 04 a0z
Wariance 46,907 ,0oo 254 542
Skewness f,026 16174 - 207
Std. Error of Skewness 128 128 28 28
Kurtosis 30,302 274,797 -1,415
Std. Error of Kurtosis 244 249 249 249
Range [313] 0 q 2
Minimum 8 95 13 1996
Maximum T4 495 22 1898
5um F125 361945 8369 7EO900




Yukaridaki tablolara bakaram istatistik agidan bazi yorumlar yapilabilir. Ornegin kurtosis degerleri
dikkate alinarak yas degiskeninin dagilim grafiginin dik, yakalanma yilinin dagiliminin grafiginin ise basik
yapida oldugu soylenebilir. Maksimum ve minimum degerleri dikkate alinarak da deneklerin yaglarinin 8

ile 74 arasinda degistigi soylenebilir.

Simdi SPSS ile korelasyon (correlation) analizinin nasil yapilacagini inceleyelim. Korelasyon
katsayis1 degiskenler arasinda bir iliski olup olmadigy, iliski varsa bu iligskinin yonii ve biiyiikligi
konusunda bize bilgi verir. Korelasyon i¢in ¢esitli testler vardir biz Pearson yontemini kullanacagiz. Bu
yolla elde edecegimiz korelasyon katsayisi -1 ile +1 arasinda bir deger olacaktir. Bu katsayinin isareti
degiskenler arasindaki iligkinin yoniinii, katsayimin mutlak degeri de bu iligkinin biiyiikliigtinti verir.
Ornegin degiskenlerden biri artarken digeri azaliyorsa negatif korelasyon, biri artarken digeri de artiyorsa
pozitif korelasyon katsayisi elde ederiz. Degiskenler birbirine bagimli ise korelasyon katsayist aralarindaki
bagimlilik ne kadar biiyiik ise korelasyon katsayisi sifirdan o kadar uzaktir.

Korelasyon bilgisini cesitli yollardan da elde edebiliriz. Ornegin nokta-sa¢ilim grafigi bu konuda bize
bilgi verebilir. iki degiskenin nokta sa¢ilim grafiginde noktalar genis bir alana yayilmus sekilde ise bu iki
degisken arasinda bagimlilik s6z konusu degildir demektir. Fakat noktalar bir dogru seklinde ise bu
degiskenler bagimli demektir, bu durumda korelasyon katsayis1 yiiksek ¢ikacaktir. Bu dogrunun yoniinden
korelasyon katsayisinin igareti de tahmin edilebilir. Dogrunun yonii asagi ise negatif, yukar1 ise
(degiskenler arttik¢a) pozitif korelasyon katsayis1 elde edilecektir demektir. Eger grafikte noktalar rastgele
yayilmamis, fakat dogru sekli de olusturmuyorsa, drengin bir egri grafigi seklinde kiimelenmis ise bu
durumda Pearson korelasyon testi uygulayamayiz. Uygularsak testteki significance degeri bize korelasyon
katsayisinin anlamsiz oldugunu sdyleyecektir.

Simdi bir 6rnek iizerinde korelasyon analizi yapalim. Datamizdaki deneklerin genel puanlari ile
yaslarmin korelasyon katsayisini inceleyelim. i1k 6nce nokta sacilim grafiginde bu degiskenlerin dagilimini
goriip bazi tahminlerde bulunalim. Daha sonra da Pearson yontemi ile korelasyon katsayisini hesaplayip

tahminimizle karsilastiralim.
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Yukaridaki grafige bakarak, noktalar bir dogru sekli ¢izdigi i¢in puan ve yas degiskenlerinin birbirine
asir1 derecede bagimli oldugunu ve biiyiik bir (1 e yakin) korelasyon katsayis1 elde edecegimizi
ongorebiliriz. Ayrica deneklerin yas1 arttikca genel puanlarinin azaldigini goriiyoruz. Bundan dolay:
korelasyon katsayisinin negatif isaretli olacagi 6ngoriilebilir. Sonug olarak korelasyon katsayisi -1 e yakin
bir deger olacaktir tahmininde bulunabiliriz.

Simdi korelasyon katsayisini elde edelim. Bunun i¢in Analyze/correlate/bivariate komutunu verip

asagidaki islemleri yapalim.

o

BA Bivariate Correlations [E3] 12,00
Warishles: QWT 12,00
<§§> Kullancién Silah [silah] | * | & puan_genel 12,00
éﬁb Wakalandidl rer [yer] & vag [yas] P PSS =
& Yakalanma il [il] @ Bivariate Correlations: Options
&b puan_cins [puan_cins] ra—, _Statistics
ﬁ puan_etnik [puan_et... »‘
ﬁ puan_yil |:| Means and stancard deviatiu:uns|
& puEn_ik £ [] cross-product devistions and covariances
& puan_yas L ' !
& vas == 15 (FLTERIL. LT Missing Values
r Correlation Coefficients (%) Exclude cazes pairwise
[vlPearson [ |Kendalstaub [ | Spearman () Exclude cases listwise
Test of Significance Cortinue J | Cancel | | Help
(3) Twwotailed () One-tailed
L TZ,00
EI Flag significant correlations 12,00
12,00
| O, | | Paste | | Reszet | | Cancel | | Helg | 1200
o |l TTT TTIT 1.;||-"-|
Yukaridaki komutlar sonrasinda asagidaki c¢ikt1 elde edilir.
Correlations
puan_genel Yas
puan_genel  Pearson Correlation 1 -,983"
Sig. (2-tailed) ,000,
N 381 381
Yas Pearson Correlation -,083" 1
Sig. (2-tailed) ,000
N 381 381

**. Correlation is significant at the 0.01 level (2-tailed).



Yukaridaki tablodan da anlagilacagi gibi puan ve yas degiskenleri arasindaki korelasyon katsayisi -
0.983... diir. Tahminlerimizdeki gibi -1 e yakin bir katsayi1 elde ettik.

Korelasyon analizi ikiden fazla degisken icin de yapilabilir. Asagidaki ornekte bu gosterilmistir.

[z Fars (R P (]

E Bivariate Correlations @

Yariahles:

& Kullanchéy Silah [zilab] | g& puan_genel

559 Yakalandidy Yer [yver] g@ Yag [yas]

ﬁ puan_cins [puan_cins] |@59 ‘Yakalanma i [yil] |
& pusn_etnik [puan_et.. | | ———
& puan_vil 3 | L 4 |
& puan_irk ==
& pUan_yas
& vas «=15 (FILTER) [... —

A2 normal =
Correlation Coefficients

! Options... |

E Pearson |:| Kendall's tau-h |:| Spearman

- Test of Significance

(2 Twwodailed () One-ailed

IE Flag significant correlations

[ 8.4 J| Pazte || Reszet || Cancel || Help

Yukaridaki komutlar sonrasinda asagidaki ¢ikt1 alinir.

Correlations

puan_genel Yas Yakalanma Yil

puan_genel Pearson Correlation 1 -,083" -,105]

Sig. (2-tailed) ,000 040

N 381 381 381
Yas Pearson Correlation -,083" 1 -,005

Sig. (2-tailed) ,000 ,916)

N 381 381 381
Yakalanma Yili  Pearson Correlation -,105" -,005 1

Sig. (2-tailed) ,040 916

N 381 381 381

**. Correlation is significant at the 0.01 level (2-tailed).

*. Correlation is significant at the 0.05 level (2-tailed).



Yukaridaki drnekte puan, yas ve yakalanma yili degiskenleri arasindaki korelasyon bilgisi elde
edilmistir. Tablodan 6zetle, puanla yas arasinda -0.983, puanla yakalanma y1li arasinda -0.105, yasla
yakalanma yil1 arasinda -0,05 korelasyon katsayis1 vardir.

Simdi iki veya daha fazla degisken arasinda bir bagimlilik s6z konusu mu, eger bagimlilik varsa bu
bagimliligin kabaca o6zellikleri, biiyiikliigli ve yonii hakkinda, korelasyon analizi ile bilgi sahibi
olabiliyoruz. Degiskenler arasindaki bagint1 hakkinda daha fazla bilgi sahibi olmak icin regresyon analizi
yapilir.

Regresyon analizi ile degiskenler hakkinda ¢ok fazla bilgi edinebiliriz. Ornegin bir grup degiskenin
sonucu hakkinda tahminde bulunulabilecegi ya da bulunulamayacag konusunda bize bilgi verir. Ya da bir
grup degisken i¢inden hangi degiskenin tahmin i¢in en uygun oldugunu 6grenebiliriz. Veya tahmin
edecegimiz degisken baska bir degiskene bagliysa yani, kontrol edilen baska bir degiskenden etkileniyorsa
tahminimiz nasil olmalidir. Regresyon analizi bu gibi bir¢ok konuda bize bilgi verir.

Simdi bir 6rnek iizerinde regresyon analizini inceleyelim.

Asagidaki komutlar sirasiyla verelim.

etl] - SPSS Statistics Data Editor

Data  Tranzform | Analyze Graphs  Uities  Add-onz Window  Help
o EI Repots » @% ¥
13E De=criptive Statistics r
B _}’M_ Tables ] lah | yer | yil puan_ci
5 17 RFM Analysis 4 a5 22 1928
A 15 Compare Means " o5 22 1995
C 15 General Linear Model r 95 i) 1998
C 13 Generalized Linear Madels r a5 22 1995
c e Mixed Models P 95 22 1995
0 19 Correlate » os i, 1995
A 14 Regression vR Linear.. =08
B 15 Loglinear » Curyve Estimation... oog
5 13 MeLral Metworks 3 st Partial Least Squares. . el
g 17| Clessity " | B Binery Logietie... 958
B 15| [N B i e * LB wotiromiel Cogistic 296
5 15 scde *| & ordinel.. 298
g 17 Monparametric Tests » R probit.. 595
c 10 Forecasting 4 = _ 595
A 14 Survival ’ ”:: unnlhnear..: _ 5o
5 7 NI ResptEe p | wis \MEight Estimation.. Sog
B 14 Mizsing Value &nalysis... B 2-Stage Least Squares... 898
B 15 hduttiple Imputation L Cptimal Scaling (CATRES)... 505
B 14 Complex Samples » o5 27 1993
B 11 Qualty Contral » o5 a2 19593
5 18 ROC Curye.. o5 22 1995
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Yukaridaki komutlar sonrasinda asagidaki ¢iktilart aliriz:




Descriptive Statistics

Mean Std. Deviation N
puan_genel 99,0787 6,92053 381
puan_yas 83,9239 6,84889 381
Yas 16,08 6,849 381
Correlations
puan_genel puan_yas Yas
Pearson Correlation puan_genel 1,000 ,983 -,983
puan_yas ,983 1,000 -1,000
Yas -,983 -1,000 1,000
Sig. (1-tailed) puan_genel ,000 ,000,
puan_yas ,000(. ,000
Yasg ,000 ,000[.
N puan_genel 381 381 381
puan_yas 381 381 381
Yas 381 381 381

Variables Entered/Removed”

Variables Variables
Model Entered Removed Method
1 Yag® Enter
a. Tolerance = ,000 limits reached.
b. Dependent Variable: puan_genel
Model Summary®

Adjusted R Std. Error of the
Model R R Square Square Estimate
1 ,983% ,966 ,965 1,28618

a. Predictors: (Constant), Yas

b. Dependent Variable: puan_genel



ANOVA®

Model Sum of Squares df Mean Square F Sig.
1 Regression 17572,672 1 17572,672 10622,660 ,000%
Residual 626,966 379 1,654
Total 18199,638 380
a. Predictors: (Constant), Yas
b. Dependent Variable: puan_genel
Coefficients®
Standardized
Unstandardized Coefficients Coefficients Collinearity Statistics
Model B Std. Error Beta t Sig. Tolerance VIF
1 (Constant) 115,041 ,168 683,520 ,000
Yas -,993 ,010 -,983 -103,066 ,000 1,000 1,000
a. Dependent Variable: puan_genel
Excluded Variables®
Collinearity Statistics
Partial Minimum
Model Beta In t Sig. Correlation Tolerance VIF Tolerance
1 puan_yas |.° ,000]. ,000

a. Predictors in the Model: (Constant), Yas

b. Dependent Variable: puan_genel

Collinearity Diagnostics®

Dimensi Variance Proportions
Model on Eigenvalue | Condition Index | (Constant) Yas
1 1 1,920 1,000 ,04 ,04
2 ,080 4,905 ,96 ,96

a. Dependent Variable: puan_genel




Residuals Statistics®

Minimum | Maximum Mean Std. Deviation

Predicted Value 41,5660 107,0975 99,0787 6,80028 381
Std. Predicted Value -8,457 1,179 ,000 1,000 381
Standard Error of Predicted ,066 ,562 ,079 ,050 381
Value

Adjusted Predicted Value 41,4636 107,1108 99,0793 6,79754 381
Residual -2,38853 2,87407 ,00000 1,28449 381
Std. Residual -1,857 2,235 ,000 ,999 381
Stud. Residual -1,919 2,239 ,000 1,002 381
Deleted Residual -2,55032 2,88433 -,00052 1,29240 381
Stud. Deleted Residual -1,926 2,251 ,000 1,004 381
Mahal. Distance ,000 71,528 ,997 5,640 381
Cook's Distance ,000 ,125 ,003 ,012 381
Centered Leverage Value ,000 ,188 ,003 ,015 381

a. Dependent Variable: puan_genel

Normal P-P Plot of Regression Standardized
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Scatterplot

Dependent Variable: puan_genel

3
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Goriildigi gibi ¢ikti, bir¢ok soruya cevap verebilecek nitelikte detayli ve kapsamlidir. Bu ¢iktidan
degiskenlerin bagimli olup olmadiklari, bagimliliklarinin derecesi ve yonii, korelasyonu, grafikler, gibi,

degiskenler arasindaki bagint1 hakkinda ¢ok cesitli bilgi edinilebilir.

Simdi SPSS ile egri uydurma (curve fitting/curve estimation) nasil yapilir onu inceleyelim.
Degiskenlerin kesikli (siireksiz) degerleri data dosyamizda mevcuttur. Bunlar1 dikkate alarak siirekli bir
egri tahmin edilebilir. Bunun bircok yolu vardir. Interpolasyon (interpolation) yoluyla ¢izilen bu
fonksiyonlara spline fonksiyonlar1 ya da interpolasyon fonksiyonlar1 denir. Bu tip fonksiyonlar1 SPSS de
hesaplayip grafiklerini ¢izebilmektedir. Bunu bir 6rnek iizerinde gorelim. Asagidaki komutlar sirasiyla

verelim.
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Yukaridaki ekranda degiskenlerimizi seciyoruz. Daha sonra egri modelimizi se¢iyoruz. Burada
birinci dereceden lineer bir egri istiyorsak linear, ikinci dereceden bir egri uydurulmasini istiyorsak
quadratic, iiciincii dereceden bir egri icin cubic gibi istedigimiz modelleri seciyoruz. Bu komutlar

sonrasinda asagidaki ¢iktiyr aliriz.

Model Description

Model Name MOD_10
Dependent Variable 1 Jpuan_genel
Equation 1 Linear
2 Quadratic
Independent Variable Yas
Constant Included
Variable Whose Values Label Observations in Plots JUnspecified
Tolerance for Entering Terms in Equations ,0001

Case Processing Summary

N
Total Cases 381
Excluded Cases? 0
Forecasted Cases 0
Newly Created Cases 0

a. Cases with a missing value in any

variable are excluded from the

analysis.
Variable Processing Summary
Variables
Dependent Independent
puan_genel Yas
Number of Positive Values 381 381
Number of Zeros 0 0
Number of Negative Values 0 0
Number of Missing Values  User-Missing 0 0
System-Missing 0 0




Model Summary and Parameter Estimates

Dependent Variable:puan_genel

Model Summary Parameter Estimates

Equation R Square F df1 df2 Sig. Constant b1 b2

Linear ,966| 10622,660 1 379 ,000 115,041 -,993

Quadratic ,966 5313,271 2 378 ,000 114,610 -,955 ,000

The independent variable is Yas.
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Ciktidan da goriildiigii gibi, ilk 6nce degiskenler hakkinda bir 6zet bilgi verilmis, daha sonra
degiskenlerin pozitif, negatif ve sifir degerlerinin sayilar1 hakkinda bilgi verilmistir. Daha sonra bu bilgiler
dikkate alinarak lineer ve kuadratik model icin hesaplamalar yapilmistir. Significance degerleri verilmistir.
Daha sonrada grafik ¢izilmistir. Bu iki degiskeni daha dnce de incelemistik. Bildiginiz gibi yas ve puan
degiskenleri birbirine asir1 derecede bagl idi, korelasyon katsayilar1 1 e yakin idi. Burada da bunu
gormekteyiz. Grafikte i¢i bos noktalar data dosyamizdaki degerler, siirekli ¢izgi lineer egri modeli, keskli
cizgi de kuadratik egri modelini vermektedir.

Bu yolla ¢esitli degiskenlerin data dosyasindaki bilgileri kullanilarak egriler uyduralim. Asagidaki

ornekleri inceleyebiliriz.
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Egri uydurmada dikkat edilmesi gereken nokta, degiskenlerin dagilimina uygun bir egri modeli

secmektir.



